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Introduccion

En este curso abordaremos los grandes modelos de lenguaje desde una perspectiva tanto
tedrica como practica. Con respecto a la perspectiva tedrica, nos dedicaremos a motivar y
presentar las nociones basicas que subyacen al funcionamiento de los grandes modelos de
lenguaje: la semantica de vectores, la arquitectura general de las redes neuronales, los
fundamentos del mecanismo de atencion y los transformers. Esperamos que esto siente las
bases para aproximarse a la comprension de cémo es el funcionamiento de un modelo de
lenguaje. Con respecto a la perspectiva practica, en la tercera clase haremos una presentacion
de las principales técnicas de prompting o ingenieria de instrucciones. Esta area consiste en el
estudio de los métodos para interactuar con los modelos y resulta clave para obtener
resultados precisos y relevantes. En esa clase veremos técnicas como Zero-Shot y Few-Shot,
es decir, la interaccidon sin ejemplos previos o solo con algunos respectivamente, asi como
Retrieval Augmented Generation (RAG), es decir, la combinacidén de generacion de texto y
recuperacion de informacion, y Chain of Thought, o la estructuracion del razonamiento del
modelo de modo tal que permita resolver problemas complejos y mejorar la calidad de las
respuestas. El curso estd orientado a estudiantes y egresados y egresadas de la carrera de
Letras y carreras afines. No se presupondran conocimientos previos.

Objetivos
Con este curso, esperamos que los y las estudiantes alcancen los siguientes objetivos:

e Comprender los conceptos fundamentales del procesamiento del lenguaje natural
basado en redes neuronales.

e Familiarizarse con los mecanismos internos de aprendizaje profundo que subyacen a
los modelos de lenguaje.

e Conocer y aplicar estrategias de ingenieria de instrucciones (prompt engineering) para
interactuar con grandes modelos de lenguaje.

Contenidos

Clase 1: Nociones bdsicas de redes neuronales para el procesamiento del lenguaje natural
Tokenizacion, embeddings estaticos; el perceptron; arquitectura basica de redes
neuronales; funciones de activacion; backpropagation.

Clase 2: Grandes y pequefios modelos de lenguaje
Mecanismo de atencidn; transformers; embeddings posicionales; similitudes y

diferencias entre modelos de lenguaje.

Clase 3: Prompt engineering



Hiperparametros de los modelos de lenguaje; prompting: Zero-Shot, Few-Shot, RAG,
Chain of Thought y otros.
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